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1 INFORMACJE O PRZEDMIOCIE

NAZWA PRZEDMIOTU Metody odkrywania wiedzy I

NAZWA PRZEDMIOTU

Knowledge discovery methods I
W JEZYKU ANGIELSKIM

KoD PRZEDMIOTU WIIiT I olIN D1 23/24
KATEGORIA PRZEDMIOTU Przedmioty specjalno$ciowe
LiczBA PUNKTOW ECTS 5.00

SEMESTRY 1

2 RODZAJ ZAJEC, LICZBA GODZIN W PLANIE STUDIOW

LABORATORIUM
SEMESTR WYKLAD CWICZENIA LABORATORIUM| KOMPUTERO- SEMINARIUM PROJEKT
WE
1 18 0 0 0 0 27

3 CELE PRZEDMIOTU

Cel 1 Zapoznanie studenta z podstawami przetwarzania danych niezbednymi do dzialania algorytmoéw uczenia
mMaszynowego

Cel 2 Nabycie wiedzy dotyczacej zagadnien zwiagzanych z zasadami dziatania modeli uczenia maszynowego dziata-
jacych w oparciu o uczenie nadzorowane (zarowno dla problemow regresji jak i klasyfikacji).

Kod archiwizacji:
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Cel 3 Zdobycie praktycznych umiejetnosci oraz wyksztalcenie intuicji w doborze modeli uczenia dla réznych zbio-
réw danych.

Cel 4 Zapoznanie z podstawowymi modelami uczenia nienadzorowanego oraz automatycznego przetwarzania da-
nych.

4 WYMAGANIA WSTEPNE W ZAKRESIE WIEDZY, UMIEJETNOQCI I INNYCH
KOMPETENCJI
1 Podstawy programowania w jezyku Python

2 Podstawowe wiadomosci z zakresu probabilistyki i statystyki.

5 EFEKTY KSZTALCENIA

EK1 Wiedza Student ma wiedze teoretyczna dotyczaca budowy i dzialania algorytméw uczenia maszynowego
i przetwarzania danych.

EK2 Umiejetnosci Student posiada umiejetnosci dotyczace projektowania modeli uczenia maszynowego.

EK3 Umiejetnosci Student posiada umiejetnosci samodzielnego doboru odpowiedniego algorytmu do ztozonych
probleméw poprzez wykorzystanie zdobytej wiedzy.

EK4 Kompetencje spoleczne Student posiada aktualng wiedze odnosnie znaczenia i rozwoju algorytméw ucze-
nia maszynowego we wspolczesnym $wiecie.

EK5 Umiejetnosci Student posiada umiejetnosci dotyczace uzycia podstawowych bibliotek zewnetrznych uzywa-
nych w uczeniu maszynowym.

6 TRESCI PROGRAMOWE

WYKEAD

TEMATYKA ZAJEC LiczBa

Lp ) .
OPIS SZCZEGOLOWY BLOKOW TEMATYCZNYCH GODZIN

Wstep do zagadnieri uczenia maszynowego. Wyjadnienie pojeé: uczenie
W1 nadzorowane, uczenie nienadzorowane, uczenie przez wzmacnianie. Przedstawienie 3
najpopularniejszych probleméw w kazdym z wyzej wymienionych.

Podstawowe sposoby przetwarzania danych. Przygotowanie danych do uzycia

w2 w algorytmach. 2
W3 Zasady uczenia si¢ algorytmoéw. Sposoby przechowywania zdobytej wiedzy. 1
W4 Zapoznanie z bibliotekami Scikit-learn, Numpy, Pandas, Matplotlib oraz Seaborn. 2
W5 Metody regresji, zasady dziatania algorytmoéw i przyktady. 2
W6 Metody klasyfikacji, zasady dziatania algorytmoéw i przyktady. 3
W7 Maszyny wektoréw nos$nych. 2
w8 Zasady dziatania oraz wizualizacji drzew decyzyjnych. Problem nadmiernego 5

dopasowania.
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WYKLAD
Lp TEMATYKA ZAJEC LiczBa
OPIS SZCZEGOLOWY BLOKOW TEMATYCZNYCH GODZIN
W9 Uczenie nienadzorowane. Algorytmy, zastosowania i przyktady. 1
PROJEKT
Lp TEMATYKA ZAJEC LiczBA
OPIS SZCZEGOLOWY BLOKOW TEMATYCZNYCH GODZIN
P1 Wprowadzenie do bibliotek uzywanych podczas implementacji projektow. 2
P2 Implementacja algorytmu regresji prostej, wielorakiej oraz wielomianowej .
z wykorzystaniem metody gradientu.
P3 Modyfikacja algorytmoéw regresji dla uzyskania nieliniowej granicy decyzyjne;j. 3
P4 Implementacja algorytmu perceptronu, rozwiazujacego problem klasyfikacji 5
binarne;j.
P5 Implementacja algorytmu regresji logistycznej z liniowa oraz nieliniows, granica 5
decyzyjna.
Pé6 Rozwigzanie problemu klasyfikacji w oparciu o maszyne wektoréw nosnych. 2
P7 Rozwiazanie problemu klasyfikacji w oparciu o drzewa decyzyjne. 2
Poréwnanie wynikoéw wtasnej implementacji, a gotowych modeli pochodzacych
P8 z biblioteki. Opracowanie poréwnania wplywu wstepnego przetwarzania danych na 2
wynik koncowy.
P9 Implementacja algorytmu KNN. 2

7 NARZEDZIA DYDAKTYCZNE

N1 Wyklady

N2 Prezentacje multimedialne

N3 Cwiczenia projektowe

N4 Praca w zespole

N5 Dyskusja

N6 Konsultacje

N7 Narzedzia ksztalcenia na odlegtosé (w szczegolnosci MS Teams oraz platforma Delta)
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8 OBCIAZENIE PRACA STUDENTA

FORMA AKTYWNOSCI

SREDNIA LICZBA GODZIN
NA ZREALIZOWANIE

AKTYWNOSCI
Godziny kontaktowe z nauczycielem akademickim, w tym:
Godziny wynikajace z planu studiow 45
Konsultacje przedmiotowe 15
Egzaminy i zaliczenia w sesji 0

Godziny bez udzialu nauczyciela akademickiego wynikajace z nakladu p

racy studenta, w tym:

Przygotowanie sie do zaje¢, w tym studiowanie zalecanej literatury 25
Opracowanie wynikow 40
Przygotowanie raportu, projektu, prezentacji, dyskusji 25
SUMARYCZNA LICZBA GODZIN DLA PRZEDMIOTU WYNIKAJACA Z 150
CALEGO NAKEADU PRACY STUDENTA

SUMARYCZNA LICZBA PUNKTOW ECTS DLA PRZEDMIOTU 5.00

9 SPOSOBY OCENY
OCENA FORMUJACA

F1 Biezace konsultacje

F2 Prezentacja wynikow projektu

OCENA PODSUMOWUJACA

P1 Projekt zespolowy
P2 Kolokwium

WARUNKI ZALICZENIA PRZEDMIOTU

W1 Uzyskanie pozytywnej oceny podsumowujacej

W2 Spehienie warunku obecnosci na zajeciach projektowych (dopuszczalna jedna nieobecnosé)

KRYTERIA OCENY

EFEKT KSZTALCENIA 1

NA OCENE 2.0 Student nie spelnia warunkéw okreslonych dla oceny 3.0
NA OCENE 3.0 Ma staba teor.etycznad wiedze w zakresie budowy i dzialania algorytméw uczenia
i przetwarzania danych
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Ma dostateczna teoretyczna wiedze w zakresie budowy i dziatania algorytmoéow

NA OCENE 3.5 uczenia i przetwarzania danych

NA OCENE 4.0 }\/ii Z(i(zsv:i Zt;eﬁir;téf;zlr;zchwiedzg w zakresie budowy i dzialania algorytmoéw uczenia

NA OCENE 4.5 uMCiei?;l?i ic;lz?a;u(zezﬁzyg?;?]cvgiedzq w zakresie budowy i dzialania algorytmow

NA OCENE 5.0 uMCzekI)l?:iizgrczigtt)vflzrt;c:;t}é;zf;cgviedzq w zakresie budowy i dzialania algorytmow
EFEKT KSZTALCENIA 2

NA OCENE 2.0 Student nie spelnia warunkéw okreslonych dla oceny 3.0

NA OCENE 3.0 Potrafi stabo zaprojektowaé¢ modele uczenia maszynowego.

NA OCENE 3.5 Potrafi dostatecznie zaprojektowaé modele uczenia maszynowego.

NA OCENE 4.0 Potrafi dobrze zaprojektowaé¢ modele uczenia maszynowego.

NA OCENE 4.5 Potrafi ponad dobrze zaprojektowaé¢ modele uczenia maszynowego.

NA OCENE 5.0 Potrafi bardzo dobrze zaprojektowaé modele uczenia maszynowego.
EFEKT KSZTALCENIA 3

NA OCENE 2.0 Student nie spetnia warunkéw okreslonych dla oceny 3.0

NA OCENE 3.0 Potrafi stabo dobra¢ odpowiedni model do postawionego problemu.

NA OCENE 3.5 Potrafi dostatecznie dobra¢ odpowiedni model do postawionego problemu.

NA OCENE 4.0 Potrafi dobrze dobraé¢ odpowiedni model do postawionego problemu.

NA OCENE 4.5 Potrafi ponad dobrze dobraé¢ odpowiedni model do postawionego problemu.

NA OCENE 5.0 Potrafi bardzo dobrze dobra¢ odpowiedni model do postawionego problemu.
EFEKT KSZTALCENIA 4

NA OCENE 2.0 Student nie spetnia warunkéw okreslonych dla oceny 3.0

NA OCENE 3.0 Opanowanie zagadnienia w stopniu powyzej 50%.

NA OCENE 3.5 Opanowanie zagadnienia w stopniu powyzej 60%.

NA OCENE 4.0 Opanowanie zagadnienia w stopniu powyzej 70%.

NA OCENE 4.5 Opanowanie zagadnienia w stopniu powyzej 80%.

NA OCENE 5.0 Opanowanie zagadnienia w stopniu powyzej 90%.

EFEKT KSZTALCENIA 5

Strona 5/7




P

Politechnika Krakowska im. Tadeusza Kosciuszki

NA OCENE 2.0 Student nie spelnia warunkéw okreslonych dla oceny 3.0

Student potrafi stabo zastosowaé biblioteki zewnetrzne w problemie uczenia
NA OCENE 3.0

mMaszynowego.

Student potrafi dostatecznie zastosowaé biblioteki zewnetrzne w problemie
NA OCENE 3.5 .

uczenia maszynowego.

Student potrafi dobrze zastosowaé biblioteki zewnetrzne w problemie uczenia
NA OCENE 4.0

Maszynowego.

Student potrafi ponad dobrze zastosowaé biblioteki zewnetrzne w problemie
NA OCENE 4.5 .

uczenia maszynowego.

Student potrafi bardzo dobrze zastosowaé biblioteki zewnetrzne w problemie
NA OCENE 5.0 .

uczenia maszynowego.

10 MACIERZ REALIZACJI PRZEDMIOTU

ODNIESIENIE
DANEGO EFEKTU
EFEKT DO SZCZEGOLO- CELE TRESCI NARZEDZIA
WYCH EFEKTOW SPOSOBY OCENY
KSZTALCENIA PRZEDMIOTU PROGRAMOWE DYDAKTYCZNE
ZDEFINIOWA-
NYCH DLA
PROGRAMU
12 W02 W1 W2 W3 W4
EK1 I2_W05 Cel 1 W5 W6 W7 W8 N1 N2 N5 N6 F1 F2 P1
12 W06 W9
12 U01b
2 U02b W1 W2 W3 W4
b | bUmh | car | WOWOWIWS | NUN2NSNaNs| g
12_U07I2_U0S el
2 U12 5 P6 P7
I2_Wo02 W1 W2 W3 W4
I2_W03 W5 W6 W7 W8 | N1 N2 N3 N4 N5
EK3 12 W06 12_U06 Cel 4 W9 P1 P2 P3 P4 NG F1F2P1
12 U082 Ul2 P5 PG P7
I2_K01I2 KO02 P1 P2 P3 P4 P5
EK4 12 K03 Cel 1 P6 P7 N3 N4 N5 N6 F1 F2 P1
12_Uo1b W1 W2 W3 W4
12 U02b
EK5 - Cel 3 W5 P1 P2 P3 P4 N1 N3 N4 N5 N6 P1 P2
12 U03b br PG P DA D N7
12 U07 I2_U08 5 P6 PT P8 P9
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11 WYKAZ LITERATURY

LITERATURA PODSTAWOWA

[1 ] Leszek Rutkowski — Metody i techniki sztucznej inteligencji, Warszawa, 2012, Wydawnictwo Naukowe PWN

LITERATURA UZUPELNIAJACA

[1 | Daniel T. Larose — Odkrywanie wiedzy z danych. Wprowadzenie do eksploracji danych., Warszawa, 2013,

Wydawnictwo Naukowe PWN

LITERATURA DODATKOWA

[1 | Chollet Francois — Deep Learning. Praca z jezykiem Python i bibliotekq Keras, Gliwice, 2019, Wydawnictwo

Helion

12 INFORMACJE O NAUCZYCIELACH AKADEMICKICH

OSOBA ODPOWIEDZIALNA ZA KARTE

dr hab. inz. prof. PK. Pawel Plawiak (kontakt: pawel.plawiak@pk.edu.pl)

OSOBY PROWADZACE PRZEDMIOT

1 dr hab. inz. prof.PK. Pawel Plawiak (kontakt: plawiak@pk.edu.pl)
2 mgr inz. Wojciech Ksiazek (kontakt: wojciech.ksiazek@pk.edu.pl)

3 mgr inz. Michal Gandor (kontakt: michal.gandor@pk.edu.pl)

13 ZATWIERDZENIE KARTY PRZEDMIOTU DO REALIZACIJI

(miejscowos¢, data) (odpowiedzialny za przedmiot)

PRZYIJMUJE DO REALIZACJI (data i podpisy oséb prowadzacych przedmiot)

(dziekan)
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